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REZUMAT 
n aceast

. 
am creat 

corpusul de texte pornind articole ale 
 financiare 

economic est
faz
opiniile personale,  explicite lipsesc, 

-  simultane ale indicatorilor 
lor de stare pentru a determina 

polaritatea  text.  

n prezentarea 
lor.
Cuvinte cheie 
Economie, Extragerea opiniilor, Corpus financiar,
Indicatori economici. 

Clasificare ACM 
H5.2. User Interfaces: Natural Language.

INTRODUCERE 
or din 

texte s-
textele analizate [11]. 

perspectivele  pentru a detecta i opiniile care nu sunt 
ceast

domeniul economic. 

Extragerea opiniilor 

[13], care 

[15] 

special pe determinarea la nivel individual a 

dihotomie pozitiv-
[5].

Un alt scop conex extragerii de opinii este acela de a lega 
opiniile extrase de concepte. Ulterior s-a mers mai 

concepte [12],

sunt subcomponentele obiectului sau ideii analizate la care 
.

Toate metodele de

fi unul dintre motivele pentru care pentru mult timp 
analiza opiniilor s-
simple ca recenziile de filme [15]. Simpl
mai survine  este cunoscut 

 majoritate a opiniilor prezente n text sunt 

-un studiu legat de analiza 
sentimentelor blog-uri financiare, Ferguson et al. [8],

Bayesian

studiul lor s-

Ahmad [1], 
dom

[10].

Opinii implicite 

utilizatori Amigo [2] 
-

 acel produs. Twitter este un foarte bun exemplu de 
mediu 

dimensiunii mesajelor. Cruz [6]

uni obiective ale 
produselor companiei 

 la baza 

[9] 
conventional wisdom  - 

 ori
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SISTEMUL PROPUS 

iile economice sunt 

productivitatea

vom denumi modificatori. 
imi  una care 

 cu economia per 

 Vom denumi continuare 

Modificat -

negativi, unde cei pozitivi s

Termenii 
indicatorii 
pornind de la 
EconomyWatch iar 

Prima modalitate de 
WordNet [7] 

n synset-
descriere 

(gloss

Conceptual Network Graph) [4] care 
 termenii ce 

egale, iar una dintre 

din 

Conexiunile  ale grafului sunt direct 

f

prag dinainte stabilit. Energizarea grafului presupune 
trimiterea unui puls de energie egal cu o unitate din nodul 

Corpusul folosit 

The Daily Telegraph articolele 

texte publicate 
mai vechi
2007 2010 au fost procesate, iar dintre acestea 499 au 

Cu

-am bazat pe 
[3]. Astfel pentru experimentele 

adnotatorilor au coincis. 

economice 
categorii), , Comentarii. Alte 

le corpusului folosit constau eliminarea 
sufixelor (stemming) tuturor cuvintelor folosind algoritmul 
lui Porter [14]  sau de 

. 

prevalente la nivel de document,

ste at este unul 

sus: 

P(O) = P(I) * P(M)

Unde 

I este indicatorul folosit 

Nu toate perechile indicator - text 
sunt opinii exprimate implicit. De exemplu expresia 

semnificativ acoperirea (recall) sistemului, am folosit 

prezentate mai sus. se sunt legate de 

fiecare termen din textul analizat (part of speech tagger).  

substantive ( )
ori 
Substantivele neutre sunt foarte de textele 

economic data, mortality 
figures, unemployment numbers).
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verbele asociate indicatorilor sau, atunci c  verbul 

Termen Parte de 
vorbire

Indicator Substantiv / n-
gram 

Nici una

Indicator Adjectiv Substantiv neutru
Modificator Verb Nici una
Modificator Adverb Verb continuator

unui indic
pozitiv va 

REZULTATE 

negative din corpusul Telegraph Finance, iar ce

acoperirea 
respectiv 3. 

Tabelul 2. Rezultatele testelor de extragere de opinii implicite  

Corpus Total Pozitive Negative Neutre
Negative
Toate 499 86 252 161
Slujbe 54 1 35 18

253 44 128 81
Comentarii 153 32 73 48
Pozitive
Toate 216 87 50 79
Slujbe 14 4 3 7

152 71 31 50
Comentarii 34 11 9 14

Recallul sistemului este propor
corpusului de antrenare, cele mai slabe rezultate fiind 

slujbe comentarii din articolele 

articole este cel mai mic. 

Tabelul 3. stelor de extragere de opinii 
implicite  

Corpus Precizie (%) RECALL (%)
Negative
Toate 74.55 67.73
Slujbe 97.22 66.67

74.41 67.98
Comentarii 69.52 68.62
Pozitive
Toate 63.50 63.42
Slujbe 57.14 50

69.60 67.10
Comentarii 55 58.82

comentarii
din cele negative s-

zultat put fi pus pe seama 

comentarii, de la macroeconomie  la 

RI VIITOARE 

unor pr

deja existente. 
Rezultatele de mai sus  prin identificarea 

indicatorilor economici 
documentelor  o precizie 

unele cazuri superioar
experimente din domeniu[8].
deducem totoda
acestea este le

acoperirea experimentului

metaforelor din text, ambele fiind tehnici folosite l

extrase din acea parte de text. Astfel 

alte experim
n

-
identificabil.  
Extragerea opiniilor emise articole publicate pe Internet 

permite suprapunerea cu analiza 
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polaritate sunt cu o probabilitate mai mare conectate cu 

O astfel de c

sunt interconectate atunci e o m
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