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REZUMAT 

a satisface cele trei tipuri de 

l

-ar 

Wikipedia este un tezaur imens care are avantajul de a fi 

Wikipedia, iar apoi folosirea acestora pentru a determina 
t

  

Cuvinte cheie 

semantice, Wikipedia. 

Clasificare ACM 
H.3.3 Information Search and Retrieval, H.5.4 
Hypertext/Hypermedia, I.2.7 Natural Language 
Processing.

INTRODUCERE 

a
- a

ul 
semantic

exemplu, 

li

oferit rezultatele scontate. Principalele dezavantaje ale 

acoperire, probabilitatea de a fi neactualizate, dimensiunea 

-structurat care 
necesit  cu 

 peste 2,5 milioane de articole distincte (de fapt 

-zis al 

articolelor sau paginile de redirectare - 
pot fi foarte utile la determinarea sinonimelor. 

arti
tul din 

-

importante rezultate. Pe cuvintele introduse de utilizator se 

cuvintele 
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cheie ii ale 

nou scor care este combinat cu cel determinat de  Google. 

dintre ace ,
folosind Wikipedia. 

 final, vor fi prezentate 
concluziile. 

LOR WEB FOLOSIND 

web folosind WordNet 

de intrare rezultatele aduse de Google pentru cuvintele 
cheie date de  utilizator. Din aceste rezultate sunt extrase 

-
dintre cuvintele relevante 
(topic-ul) categoriei respective. 

celei mai apropiate 

 se propune un nou algoritm 
pentru ordonarea rezultatelor. Astfel, 
prin combinarea PageRank-ului [14] 

fel factorul 

timpul de cache. 

Algoritmul Topic-Sensitive PageRank 

folos -
mbun t

-a dezvoltat algoritmul Top-
Sensitive PageRank [3]. Ideea acestui algoritm este de a 

ageRank, mai mul i

sunt afi
interog rii introdus.  Topicul interog rii poate fi 

i vectorii, aleg ndu-

el mai important avantaj 
este faptul c

semi-
infobox-urile). 

concepte. 

Semantic Wikipedia 

-ului semantic cu cele ale 

cel din pagina de Wikipedia despre Londra [5]: 
'''London''' is the capital city of 
[[England]] and of the [[United Kingdom]]. 

 de 
, parserul va 

transforma acest tip de 

trebui aplicat un algoritm destul de complicat care 

aceasta altfel, prin adnotare textul de mai sus devenind: 
'''London''' is the capital city of 
[[capital of::England]] and of the 
[[capital of::United Kingdom]]. 

 are proprietatea 

Semantic Wikipedia promite a fi o ontologie de mari 

Web-

semantice. 

semnificative dintre acestea. De exemplu, G

rezultate destul de bune di
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articol  vectorul  tf-idf , iar apoi o complexitate de O(N2)
onceptele este 

greu de implementat.  

tea
 unui calcul de 2 milioane x 2 milioane articole. 

B
FOLOSIND WIKIPEDIA 
Pentru implementarea sistemului de reclasificare a 

ntre conceptele din Wikipedia, s-a
pornit de la modificarea modelului Google standard de 
clasificare. Acesta se bazeaz

 formula [8]: 
-un singur 

Rank  =  PageRank + IR score (type-weight 
(content, title, etc) + term-weight) 

cheie: 
Rank = PageRank + IR score ( type-proximity 
 weight) 

un server Google, un lexicon face asocierea dintre 
-

cu ID-urile determinate de lexicon. Aceste pagini sunt 
-

import

care apar acestea (cele din titlu de exemplu sunt 

din mai multe cuvinte). 
  

semnifica n urmare sunt 

, de exemplu) 

e calculul ordinii pentru 

Rank(Google)

Rank = Rank(Google) + p * S score 

Unde S score
din Wikipedia, iar p

.
.

semantice ob

  
Figura 1. 

Aceasta 

-

Wikipedia poate fi  ca un graf, nodurile fiind 
articolele, iar arcele 

 din punct de vedere semantic. 
Pentru dete
similar cu tf-idf (term frequency  - inverse document 
frequency), denumit Path Frequency - Backward Link 
Frequency

hopuri. 

- Dual Binary Tree

i-tree). Fiecare intrare va avea 
un pointer spre 
efectiv elementele de pe linie (j-tree).  

Wikipedia, pentru calculul pf-blf se define te
matrice : 

dual 
binary tree

 n hopuri, 
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putere folosind structura DBT. 
Algorithm MultiplyDBT(A) 

  1 for i  i-Tree 

    2 for j  j-Tree(i) 

      3 for k  j-Tree(j)

j-Tree(i) extrage toate 
elementele de pe linia i. Complexitatea algoritmului este, 

2

pf

cu indicele j. 
calculate la pu

Pentru a nu scade foarte 
repede aceste valori, se poate alege 

. 
Astfel, de procesare 

ntr-
de dezvoltare se poate 
reprezentat de conceptele din titlu. Ulterior, pot fi aplicate 
diverse metode pentru a determina pe l ng  conceptele din 
titlu, concepte importante din articol. Astfel de 
metode se pot baza pe frecven a apari
articol sau pe  analiza p r ilor de propozi ie. 

i 
fiecare concept important din Wikipedia
concepte 

ntre acestea ca un scor. Ini ial, conceptele 
importante sunt cuvintele din titlu pe care se aplic  un 
algoritm de stemming [10]. 

urile dintre 
articole sunt stocate ntr- aza de date) 

pf-idf

  

te 

ii ale 

acestora. 

toare: 

unde 
i este un 

concept cu care 
-  cu 

folosind formula peste S score: 

-ul determinat de Google la 

deter
este nevoie de o testare in aprofunzime, eventual pe 

SCENARIU DE UTILIZARE 
mplu concret: utilizatorul 

black tree

diferite: pot fi considerate relevante paginile despre 
structurile -

relevant pentru utilizatorul nostru. Cum 

primele rezultate 

- , black tree
red black tree

, pentru con black tree
red black tree -se astfel 

i

 redus, indiferent de 
domeniul considerat, fiind folosit doar scorul lexical unde 

pagini apar http://www.black-tree-
htt

activitate 

decor. Se poate remarca faptul 
informa
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cazul unei  tranzac

http://en.wikipedia.org/wiki/Red-black_tree, care 

apar de multe ori cuvintele din interogarea utilizatorului, 
mpul semantic nrudit denumirii 

acestei structuri de date. 

pentru utilizatorul interesat de ingineria calculatoarelor 
care a introdus interogarea: black tree

despre firma de design Black Tree fiin

utilizator.  
Vom prezenta 

ilizare. 

OLOSIND REORDONAREA 

-a
pornit de la scenariul de utilizare prezentat anterior. Pentru 

-

egate cu 
computer

sunt prezentate cele mai apropiate concepte referitoare la 
avl tree computer hardware

pf-lbf sunt 
ntr-

Pondere 
avl tree self balanced binary tree 0,703385 
avl tree amortization analysis 0.605471 
avl tree donald knuth 0.557814 
avl tree b tree 0.546726 
avl tree binary tree 0.527878 
avl tree computer science 0.527694 
avl tree persistent data structure 0.50078 
avl tree red black tree 0.441281 
avl tree associative array 0.437683 

Pondere 
computer hardware computer network 0.264669 
computer hardware dell 0.247488 
computer hardware hewllet packard 0.237757 
computer hardware red hat 0.231325 
computer hardware lg electronics 0.228782 
computer hardware general electric 0.227617 
computer hardware apple inc. 0.227089 
computer hardware novel 0.226752 
computer hardware computer storage 0.22162 

-o

snippetur -urile web considerate conform 

0 de rezultate 

timpul de procesare este destul de ridicat pentru a fi rulate 
2 Duo 2.0GHz, 2 GB 

contin

Computer engineer - 24.30 sec  

Black Tree - 34.39 sec  

Dijkstra - 31.54 sec  

Kruskal - 25.47 sec  

 pentru 
i

Evaluarea rezultat
mai relevant test fiind unul de satisfacere a nevoilor 
utilizatorilor. tate rezultatele 

utilizare: black tree. Comparativ cu rezultatele oferite de 
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rezultat este firma de design care are un scor destul de bun 
-

-
Interesant este rezultatul de p

black 
Christmas tree) , rezultat perfect valabil din punct de 
vedere semantic (tree fiind puternic legat de Christmas 
tree).  

Figura 3 ntru interogarea 

CONCLUZII

extragerea informa iilor semantice

. Lucrarea de 

pentru a ajuta 
utilizatorul sa ajung  pe 
web. Pentru aceas

Pentru validare s-a considerat un profil al utilizatorului 
interesat de ingineria calculatoarelor, 

propuse fiind mai relevante pentru utilizator. 
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